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1. АНОТАЦІЯ ДО КУРСУ 

 

Дисципліна «Штучні нейронні мережі» формує у здобувачів необхідний обсяг теоретичних і практичних знань щодо параметрів та 

принципів обробки значних обсягів інформації для отримання знань та закономірностей, підходів до їх структуризації, побудови моделей та 

методів їх зберігання та обробки, підходів до аналітичного і інтелектуального  аналізу, отримання знань зі статистичних наборів даних. Вивчення 

дисципліни забезпечує володіння знаннями щодо принципів створення та використання інформаційних ресурсів в глобальних інформаційно-

комунікаційних системах (Інтернет-базованих системах). В дисципліні розглядаються основні засади класичної теорії нейронних мереж, 

найбільш сучасні практичні рішення та технології в області проектування, реалізації та супроводу процесів прогнозування стану об’єктів, 

процесів та систем, а також технології створення, обробки та використання інформаційних ресурсів в середовищі Intranet. 
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МЕТА ДИСЦИПЛІНИ. Метою навчальної дисципліни є формування у студентів здатностей: оволодіння технологіями обробки значних 

обсягів даних сервісами, які використовують ML-методи, в інформаційно-комунікаційних системах, формування передбачень та прогнозування 

оптимальної стратегії прийняття рішень; застосування методів абстрактного моделювання об’єктів, процесів в цільовій предметній області; 

проектування баз та сховищ даних для інформаційно-комунікаційних платформ різноманітних бізнес- структур; реалізації та супроводу процесів 

прийняття рішень в цільовій предметній області. 

ПРЕРЕКВІЗИТИ. Передумовами для вивчення дисципліни є знання і вміння, отримані студентом при вивченні навчальних дисциплін 

бакалаврської підготовки.  

ПОСТРЕКВІЗИТИ. Знання і вміння, отримані студентом при вивченні даної навчальної дисципліни, можуть бути використані при 

паралельному вивченні таких дисциплін: «Технології розподілених систем та паралельних обчислень», «Інтелектуальний аналіз даних у 

хмарних середовищах», «Організація баз даних та знань». Знання, отриманні при вивченні дисципліни «Штучні нейронні мережі» дозволять 

здобувачам використовувати методи розподіленої обробки, моделювання та зберігання в Cloud-середовищі значних обсягів статистичних даних, 

проводити їх інтелектуальну обробку та  отримувати знання засобами нейронних мереж, fuzzy logic, deep learning під час їх опрацювання та 

опановувати навички роботи з сучасними сервісами  та написанні випускної кваліфікаційної роботи. 
 

 

2. ОЧІКУВАНІ КОМПЕТЕНТНОСТІ, ЯКІ ПЛАНУЄТЬСЯ СФОРМУВАТИ ТА ДОСЯГНЕННЯ ПРОГРАМНИХ РЕЗУЛЬТАТІВ  
 

У процесі реалізації програми дисципліни «Штучні нейронні мережі»  формуються наступні компетентності із передбачених освітньою 

програмою «Комп’ютерні науки»: 
 

Інтегральна компетентність  
Здатність розв’язувати складні спеціалізовані задачі та практичні проблеми у галузі комп’ютерних наук або у процесі навчання, що 

передбачає застосування теорій та методів інформаційних технологій і характеризується комплексністю та невизначеністю умов. 

Загальні компетентності (ЗК) 

ЗК3. Знання та розуміння предметної області та розуміння професійної діяльності.  

ЗК11. Здатність приймати обґрунтовані рішення.  

ЗК12. Здатність оцінювати та забезпечувати якість виконуваних робіт.  

 Спеціальні (фахові) компетентності  

СК2. Здатність до виявлення статистичних закономірностей недетермінованих явищ, застосування методів обчислювального інтелекту, 

зокрема статистичної, нейромережевої та нечіткої обробки даних, методів машинного навчання та генетичного програмування тощо. 

СК11. Здатність до інтелектуального аналізу даних на основі методів обчислювального інтелекту включно з великими та погано 

структурованими даними, їхньої оперативної обробки та візуалізації результатів аналізу в процесі розв’язування прикладних задач.  
 

Навчальна дисципліна «Штучні нейронні мережі»  забезпечує досягнення програмних результатів навчання (РН), передбачених 

освітньою програмою: 

ПР1. Застосовувати знання основних форм і законів абстрактно-логічного мислення, основ методології наукового пізнання, форм і методів 

вилучення, аналізу, обробки та синтезу інформації в предметній області комп'ютерних наук.  
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ПР4. Використовувати методи обчислювального інтелекту, машинного навчання, нейромережевої та нечіткої обробки даних, генетичного 

та еволюційного програмування для розв’язання задач розпізнавання, прогнозування, класифікації, ідентифікації об’єктів керування тощо.  

ПР12. Застосовувати методи та алгоритми обчислювального інтелекту та інтелектуального аналізу даних в задачах класифікації, 

прогнозування, кластерного аналізу, пошуку асоціативних правил з використанням програмних інструментів підтримки багатовимірного 

аналізу даних на основі технологій DataMining, TextMining, WebMining.  
 

3. ОБСЯГ ТА ОЗНАКИ КУРСУ 

Загалом Вид заняття 

(денна / заочна форма навчання) 
Ознаки курсу 

ЄКТС годин Лекційні 

заняття 

Практичні 

заняття 

Лабораторні 

заняття 

Самостійна 

робота 

Курс, (рік 

навчання) 

Семестр Обов’язкова / 

вибіркова 

4 120 26 / 8 26 / 8 - 68 / 104 3 5 Обов’язкова 

 

 

4. СТРУКТУРА НАВЧАЛЬНОЇ ДИСЦИПЛІНИ 

Назви змістових модулів і тем 

Кількість годин 
Денна форма Заочна форма 

Усього 
у тому числі 

Усього 
у тому числі 

Лекції Лаб. Прак. 
Сам. 

роб. 
Лекції Лаб. Прак. 

Сам. 

роб. 

Тема 1. Великі дані та методи їх обробки 20 2  2 16 20 1   19 

Тема 2. Теорія нечітких множин та нечітка логіка 10 2  2 6 10 1   9 

Тема 3. Нейронні мережі 20 6  6 8 20 1  2 17 

Тема 4. Генетичні алгоритми та приклади їх застосування 10 2  2 6 10 1  2 7 

Тема 5. Обробка даних із застосуванням бази знань з 

деревоподібною структурою  та комбінованою схемою 

виведення 

20 2  2 16 20 1  2 17 

Тема 6. Теорія метаграфів та їх застосування на практиці 10 4  4 2 10 1   9 

Тема 7. Семантичний Web та мета описи обчислювальних та 

інформаційних ресурсів 
20 4  4 12 20 1   19 

Тема 8. Методи побудови порталів на основі знань 10 4  4 2 10 1  2 7 

Усього годин 120 26  26 68 120 8  8 104 

ПІДСУМКОВИЙ КОНТРОЛЬ – ЗАЛІК 
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5. ТЕХНІЧНЕ Й ПРОГРАМНЕ ЗАБЕЗПЕЧЕННЯ / ОБЛАДНАННЯ 

 

Здобувачі отримують теми та питання курсу, основну і додаткову літературу, рекомендації, завдання та оцінки за їх виконання як 

традиційним шляхом, так і з використанням університетської платформи онлайн навчання на базі Moodle та на базі Google Клас. Окрім того, 

практичні навички у пошуку та аналізу інформації за курсом, з оформлення індивідуальних завдань, тощо, студенти отримують, користуючись 

університетськими комп’ютерними класами та бібліотекою. 

 

6. САМОСТІЙНА РОБОТА 

 

До самостійної роботи студентів щодо вивчення дисципліни «Штучні нейронні мережі»  включаються: 

1. Знайомство з науковою та навчальною літературою відповідно зазначених у програмі тем. 

2. Опрацювання лекційного матеріалу.  

3. Підготовка до практичних занять. 

4. Консультації з викладачем протягом семестру. 

5. Самостійне опрацювання окремих питань навчальної дисципліни. 

6. Підготовка та виконання індивідуальних завдань у вигляді есе, рефератів тощо. 

7. Підготовка до підсумкового контролю. 

 

Тематика та питання до самостійної підготовки та індивідуальних завдань 
 

Назва теми 

Кількість годин 

Денна 

форма 

Заочна 

форма 

Тема 1. Великі дані та методи їх обробки.  

Основні напрямки досліджень у галузі штучного інтелекту. Дискретна математика та математична логіка. Елементи 

дискретної математики. Математична логіка для аналізу великих даних. Логіка предикатів та логічний висновок. 

Експертні системи. Приклади вирішення практичних задач. 

16 19 

Тема 2. Теорія нечітких множин та нечітка логіка.  

Нечіткі множини. Ключові терміни та визначення. Нечітка арифметика. Нечіткі відношення та їх властивості. 

Операції з нечіткими відношеннями. Нечітка логіка. Лінгвістичні змінні. Нечітка правда. Нечіткі логічні операції. 

База нечітких знань. Нечіткий логічний висновок. 

6 9 

Тема 3. Нейронні мережі. 

Нейронні мережі. Основні поняття та визначення. Адаптивна мережа нечіткого логічного висновку. Лінгвістичні 

правила при прийнятті рішень. Нейронні мережі для побудови нечітких логічних правил та видобутку знань. 

8 17 

Тема 4. Генетичні алгоритми та приклади їх застосування. 

Генетичні алгоритми. Методи machine leaning та deep learning для видобутку знань. Приклад вирішення задачі 

6 7 
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проектування графіка обробки  цифрових потоків контролером широкосмугових систем із застосуванням нейронних 

мереж. 

Тема 5. Обробка даних із застосуванням бази знань з деревоподібною структурою  та комбінованою схемою 

виведення. 

Характеристика обробки даних у складних організаційних системах. Обробка даних та знань у складних 

адміністративних системах на основі деревоподібної нечіткої бази знань. Великі та погано структуровані дані, 

оперативна обробка та візуалізація результатів. Побудова та налаштування нижньої частини бази знань із нечіткими 

деревами. Підхід до гнучкого проектування програмного забезпечення для обробки даних та знань. 

16 17 

Тема 6. Теорія метаграфів та їх застосування на практиці. 

Графи, гіперграфи та метаграфи. Теорія метаграфів. Застосування метаграфів. Представлення нечіткої бази знань у 

вигляді метаграфів та операції з нею. 

2 9 

Тема 7. Семантичний Web та мета описи обчислювальних та інформаційних ресурсів. 

Semantic Web як нова модель інформаційного простору Інтернету. Метадані. Онтології. Мови запитів до сховищ 

RDF. Логічний висновок. Забезпечення цілісності та послідовності. Агенти та сервіси. Практична реалізація Semantic 

Web. Мета описи Web-сервісів і UDDI специфікація.  Удосконалений підхід до композиції WEB-сервісів. 

Удосконалений підхід до знаходження та вибору WEB-сервісів. Підвищення релевантності знаходження WEB-

сервісів у мульти-онтологічному середовищі. Результати моделювання. Проектування деревоподібної структури 

обчислень (Web-сервісів) та інформаційних ресурсів на основі мета описів. Технології DataMining, TextMining, 

WebMining. 

12 19 

Тема 8. Методи побудови порталів на основі знань. 

Підходи щодо аналізу та систематизації інформації на порталі знань у галузях науки та інженерії. Формальна 

алгебраїчна система подання знань на порталі знань у галузях науки та інженерії. Метод формування дерева для 

складних функціональних елементів (послідовності обчислень). Інструментарій систематизації та структурування 

інформаційних та обчислювальних ресурсів для порталу знань у галузях інженерії. 

2 7 

Всього 68 104 

 

 

7. ВИДИ ТА МЕТОДИ КОНТРОЛЮ 

 

Види контролю Складові оцінювання 

Для екзамену Для заліку 

поточний контроль, який здійснюється у ході: проведення практичних (лабораторних) занять, 

виконання самостійної роботи, індивідуальних завдань, дослідна робота здобувача тощо.  
50% 100% 

підсумковий контроль 50%  
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Методи діагностики знань 

(контролю) 

фронтальне опитування; наукова доповідь, реферати, усне повідомлення, індивідуальне опитування; 

робота у групах; ділова гра, розв`язання ситуаційних завдань, кейсів, практичних завдань, залік 

 

 

8. ОЦІНЮВАННЯ ЗДОБУВАЧІВ ВИЩОЇ ТА ФАХОВОЇ ПЕРДВИЩОЇ ОСВІТИ ЗА НАВЧАЛЬНУ ДИСЦИПЛІНУ У 

МІЖНАРОДНОМУ ГУМАНІТАРНОМУ УНІВЕРСИТЕТІ 

(поточний контроль, підсумковий контроль, загальний результат оцінювання) 

 

ЗАЛІК 

 

Поточний контроль 

Види роботи 
Планові терміни 

виконання 
Форми контролю та звітності 

Максимальний 

відсоток 

оцінювання 

Систематичність і активність роботи на практичних (лабораторних) заняттях 

1.1. Підготовка до практичних (лабораторних) 

занять 

Відповідно до 

робочої програми та 

розкладу занять 

Перевірка обсягу та якості засвоєного матеріалу під 

час практичних (лабораторних) занять 
 

60 

Виконання завдань для самостійного опрацювання  

1.2. Індивідуальне тестування, завдання, 

підготовка реферату (есе) за заданою 

тематикою 

Відповідно до 

робочої програми та 

розкладу занять 

Розгляд відповідного матеріалу під час аудиторних 

занять або ІКР1, перевірка конспектів навчальних 

текстів тощо  
20 

Виконання індивідуальних завдань, дослідна робота здобувача 

1.3. Інші види індивідуальних завдань, в т.ч. 

підготовка наукових публікацій, участь у 

роботі круглих столів, конференцій тощо. 

Відповідно до 

робочої програми та 

розкладу занять 

Обговорення результатів проведеної роботи під час 

аудиторних занять, наукових конференцій та 

круглих столів. 

 

20 

Разом балів за поточний контроль 100 

Загальний результат оцінювання 100 

 

 

                                                                 
1 Індивідуально-консультативна робота викладача зі здобувачами 



7 

Поточний контроль знань здобувачів освіти при формі контролю залік (максимум 100 балів) оцінюється за шкалою («2», «3», «4», «5»), 

з обов’язковим переведенням балів за кожний вид роботи таким чином: 

-  за підготовку до аудиторних занять (максимум 60 балів) здобувачу освіти необхідно мати не менше 1/2 оцінок від загальної кількості 

практичних (лабораторних) занять, для переводу балів за підготовку до аудиторних занять середньоарифметична оцінка множиться на 

коефіцієнт 12; 

- за виконання завдань для самостійного опрацювання (тестування, завдання, підготовка реферату (есе) за заданою тематикою) 

(максимум 20 балів) здобувачу освіти необхідно мати не менше 1/2 оцінок від загальної кількості програмного матеріалу, що виноситься на 

самостійне вивчення, для переводу зазначених балів середньоарифметична оцінка множиться на коефіцієнт 4;  

- за інші види індивідуальних завдань, в т.ч. підготовку наукових публікацій, участь у роботі круглих столів, конференцій тощо 

(максимум 20- балів) здобувачу освіти необхідно мати не менше 1/2 оцінок від загальної кількості інших видів індивідуальних завдань, для 

переводу балів за підготовку до аудиторних занять середньоарифметична оцінка множиться на коефіцієнт 4. 

 

КРИТЕРІЇ ОЦІНЮВАННЯ ЗА ПОТОЧНИЙ КОНТРОЛЬ 

 

- «2»- виставляється за неправильну відповідь (письмову роботу), яка не відповідає змісту теми та свідчить про нерозуміння її основних 

положень; 

- «3» -виставляється за відповідь (письмову роботу), яка відповідає змісту теми, але є неповною і неточною у визначенні понять, свідчить про 

неповне розуміння основних положень навчального матеріалу, свідчить про те, що знання студента мають фрагментарний, поверховий 

характер; 

- «4» - оцінюється правильна і обґрунтована відповідь (письмова робота), з якої видно, що студент знає й розуміє теоретичний матеріал в 

обсязі навчальної теми, володіє необхідними навичками, не допускає суттєвих помилок. 

- «5» - оцінюється повна, правильна, ґрунтовна відповідь (письмова робота) на запитання теми, що передбачає логічність і послідовність 

викладу матеріалу, володіння термінологією, показує вміння повно й глибоко використовувати теоретичні знання в практичній площині. 

 

 

9. КРИТЕРІЇ ЗАГАЛЬНИХ РЕЗУЛЬТАТІВ ОЦІНЮВАННЯ ЗНАНЬ ЗДОБУВАЧІВ 

(для екзамену / заліку) 

Рівень знань оцінюється:  

- «відмінно» / «зараховано» А - від 90 до 100 балів. Студент виявляє особливі творчі здібності, вміє самостійно знаходити та опрацьовувати 

необхідну інформацію, демонструє знання матеріалу, проводить узагальнення і висновки.  Був присутній на лекціях та семінарських заняттях, 

під час яких давав вичерпні, обґрунтовані, теоретично і практично правильні відповіді, має конспект з виконаними завданнями до самостійної 

роботи, презентував реферат (есе) за заданою тематикою, проявляє активність і творчість у науково-дослідній роботі;  

-  «добре» / «зараховано»  В - від 82 до 89 балів. Студент володіє знаннями матеріалу, але допускає незначні помилки у формуванні термінів, 

категорій, проте за допомогою викладача швидко орієнтується і знаходить правильні відповіді. Був присутній на лекціях та семінарських 

заняттях, має конспект з виконаними завданнями до самостійної роботи, презентував реферат (есе) за заданою тематикою, проявляє активність 

і творчість у науково-дослідній роботі;  

-  «добре» / «зараховано» С -  від 74 до 81 балів. Студент відтворює значну частину теоретичного матеріалу, виявляє знання і розуміння 
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основних положень, з допомогою викладача може аналізувати навчальний матеріал, але дає недостатньо обґрунтовані, невичерпні відповіді, 

допускає помилки. При цьому враховується наявність конспекту з виконаними завданнями до самостійної роботи,  реферату та активність у 

науково-дослідній роботі;  

- «задовільно» / «зараховано» D -  від 64 до 73 балів. Студент був присутній не на всіх лекціях та семінарських заняттях, володіє навчальним 

матеріалом на середньому рівні, допускає помилки, серед яких є значна кількість суттєвих. При цьому враховується наявність конспекту з 

виконаними завданнями до самостійної роботи,  рефератів (есе);  

- «задовільно» / «зараховано» Е -  від 60 до 63 балів. Студент був присутній не на всіх лекціях та семінарських заняттях, володіє навчальним 

матеріалом на рівні, вищому за початковий, значну частину його відтворює на репродуктивному рівні, на всі запитання дає необґрунтовані, 

невичерпні відповіді, допускає помилки, має неповний конспект з завданнями до самостійної роботи. 

-  «незадовільно з можливістю повторного складання» / «не зараховано»  FX – від 35 до 59 балів. Студент володіє матеріалом на рівні окремих 

фрагментів, що становлять незначну частину навчального матеріалу. 

-  «незадовільно з обов’язковим повторним вивченням дисципліни» / «не зараховано»  F – від 1 до 34 балів. Студент не володіє навчальним 

матеріалом. 

 

ТАБЛИЦЯ ВІДПОВІДНОСТІ ЗАГАЛЬНИХ РЕЗУЛЬТАТІВ ОЦІНЮВАННЯ ЗНАНЬ ЗА РІЗНИМИ ШКАЛАМИ 

 

100-бальною шкалою Шкала за ECTS За національною шкалою 

екзамен залік 

90-100  A Відмінно Зараховано 

82-89 B Добре 

74-81 C 

64-73 D Задовільно 

60-63 E 

35-59 FX Незадовільно Не зараховано 

1-34 F 

 

10. ДОТРИМАННЯ ВИМОГ АКАДЕМІЧНОЇ ДОБРОЧЕСНОСТІ 

 

Викладання та засвоєння навчальної дисципліни передбачає неухильне дотримання вимог академічної доброчесності, яка регулюється 

Законом України “Про освіту” (Відомості Верховної Ради (ВВР), 2014, № 37-38, ст.2004), «Методичними рекомендаціями для закладів вищої 

освіти з підтримки принципів академічної доброчесності» (Лист МОН № 1/9-650 від 23.10.18 року), іншими нормативними документами. 

Зокрема, основні засади дотримання академічної доброчесності визначено у «Положенні про академічну доброчесність у Міжнародному 

гуманітарному університеті», «Кодексі академічної доброчесності Міжнародного гуманітарного університету» та «Інструкції щодо процедури 

технічної перевірки на наявність текстових запозичень (академічного плагіату)», затвердженої наказом МГУ від 03.05.2024 р., № 708а. 

Відповідно до ст.42 Закону України “Про освіту” академічна доброчесність - це сукупність етичних принципів та визначених законом 

правил, якими мають керуватися учасники освітнього процесу під час навчання, викладання та провадження наукової (творчої) діяльності з 



9 

метою забезпечення довіри до результатів навчання та/або наукових (творчих) досягнень. 

Дотримання академічної доброчесності передбачає: 

- самостійне виконання навчальних завдань, завдань поточного та підсумкового контролю результатів навчання (для осіб з особливими 

освітніми потребами ця вимога застосовується з урахуванням їхніх індивідуальних потреб і можливостей); 

- посилання на джерела інформації у разі використання ідей, розробок, тверджень, відомостей; 

- дотримання норм законодавства про авторське право і суміжні права; 

- надання достовірної інформації про результати власної навчальної (наукової, творчої) діяльності, використані методики досліджень і 

джерела інформації. 
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